BAB V
KESIMPULAN DAN SARAN
A. Kesimpulan
Berdasarkan hasil penelitian mengenai prediksi harga emas harian
menggunakan algoritma Support Vector Regression (SVR) dan Random

Forest Regression (RFR), dapat ditarik beberapa kesimpulan sebagai

berikut.

1. Penelitian ini berhasil menerapkan algoritma Support Vector
Regression (SVR) dan Random Forest Regression (RFR) untuk
memprediksi harga emas harian berbasis data historis dari Yahoo
Finance dengan ticker GC=F. Seluruh tahapan penelitian mengikuti
metodologi CRISP-DM, mencakup Business Understanding, Data
Understanding, Data Preparation, Modeling, Evaluation, dan
Deployment.

2. Model prediksi dibangun menggunakan fitur Open, High, Low, Close,
dan Volume (OHLCV) dengan pendekatan sliding window berukuran
30 hari artinya data harga 30 hari sebelumnya dijadikan masukan
untuk memprediksi harga penutupan (Close) pada hari berikutnya.

3. Berdasarkan evaluasi memakai metrik MAE, RMSE, dan R?, algoritma
SVR terbukti unggul dibanding RFR pada seluruh skenario pengujian.
Performa terbaik dicapai pada penggunaan data historis 5 tahun dengan
fitur OHLCV, dengan MAE sebesar 20,9316, RMSE sebesar 30,6621,
dan R? sebesar 0,9981 menunjukkan bahwa model SVR mampu
memprediksi harga emas harian dengan tingkat akurasi yang sangat
tinggi.

4. Hasil penelitian berhasil diimplementasikan ke dalam aplikasi berbasis
web menggunakan Streamlit. Aplikasi mampu mengambil data harga
emas terbaru secara otomatis dari Yahoo Finance, melakukan prediksi
harga hari berikutnya menggunakan model yang telah dilatih, serta

menampilkan hasil prediksi, grafik historis harga emas, grafik
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perbandingan harga aktual dan prediksi, beserta informasi performa

masing-masing algoritma secara interaktif.

B. Saran

Berdasarkan hasil penelitian yang telah dilakukan, berikut

beberapa saran untuk pengembangan penelitian selanjutnya.

1.

Penelitian selanjutnya dapat mengeksplorasi variasi ukuran sliding
window atau lag yang berbeda misalnya 7 hari, 14 hari, atau 60 hari
untuk mengetahui pengaruh panjang data historis terhadap tingkat
akurasi prediksi harga emas.

Penelitian selanjutnya dapat menambahkan variabel eksternal yang
memengaruhi harga emas, seperti nilai tukar mata uang, tingkat inflasi,
suku bunga, harga minyak dunia, maupun indeks saham, sehingga
model dapat menangkap faktor-faktor ekonomi yang memengaruhi
pergerakan harga emas secara lebih komprehensif.

Penelitian selanjutnya dapat membandingkan SVR dan RFR dengan
algoritma lain, seperti Long Short-Term Memory (LSTM), Gated
Recurrent Unit (GRU), XGBoost, maupun metode machine learning
dan deep learning lainnya, untuk mengetahui algoritma mana yang
memberikan performa terbaik dalam prediksi harga emas.

Aplikasi berbasis Streamlit yang telah dibangun dapat dikembangkan
lebih lanjut dengan menambahkan fitur prediksi multi-hari ke depan
(multi-step forecasting), visualisasi data yang lebih interaktif, serta
penyimpanan riwayat hasil prediksi, sehingga dapat berfungsi sebagai
sistem pendukung keputusan dalam kegiatan investasi emas.

Penelitian selanjutnya dapat menerapkan mekanisme pembaruan
model (retraining) secara berkala menggunakan data historis terbaru,
agar model mampu beradaptasi terhadap perubahan pola harga emas

dari waktu ke waktu dan mempertahankan tingkat akurasi prediksinya.
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