
 

117  

BAB V 

KESIMPULAN DAN SARAN 

 

A. Kesimpulan 

Berdasarkan hasil penelitian dan pembahasan yang telah diuraikan 

pada bab sebelumnya mengenai penerapan dan perbandingan algoritma 

Apriori dan FP-Growth dalam menganalisis pola kombinasi pembelian obat 

pada data transaksi Apotek Gretta Solok, maka dapat ditarik kesimpulan 

sebagai berikut: 

1. Proses persiapan dan validasi data transaksi manual pada penelitian ini 

dilakukan melalui tahap data preparation pada kerangka kerja CRISP-

DM, meliputi digitalisasi data hardcopy menggunakan kemampuan 

ekstraksi data berbasis model multimodal Claude, yang mampu membaca 

dan menginterpretasikan data visual secara kontekstual langsung dari 

gambar tanpa memerlukan modul OCR terpisah. Tahapan selanjutnya 

meliputi verifikasi manual hasil ekstraksi, standarisasi nama obat, 

penyaringan item non-obat, penggabungan data, pembentukan 

Transaction ID, hingga transformasi ke format basket. Melalui tahapan 

tersebut, data transaksi mentah Apotek Gretta Solok periode Oktober 

2025 hingga Februari 2026 yang semula berjumlah ±5.599 record dan 

berasal dari pencatatan manual yang tidak terstruktur, berhasil dikonversi 

menjadi 4.202 data obat yang valid dan siap digunakan dalam analisis 

association rule mining. Hal ini membuktikan bahwa data transaksi 

apotek skala kecil hingga menengah yang tidak ideal tetap dapat diolah 

menjadi dataset yang layak dianalisis melalui proses data preparation 

yang sistematis. 

2. Penerapan algoritma Apriori dan FP-Growth pada dataset basket format 

Apotek Gretta Solok berhasil mengidentifikasi pola kombinasi 

pembelian obat pada lima skenario nilai minimum support (10%, 20%, 

30%, 40%, dan 50%) dengan minimum confidence tetap sebesar 40%. 

Skenario S3 (minimum support 30%, minimum confidence 40%) dipilih 

sebagai parameter terbaik karena menghasilkan 18 aturan asosiasi yang 
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seluruhnya memiliki nilai lift ratio lebih besar dari 1 (valid dan bernilai 

positif), dengan rentang confidence 0,4444 hingga 0,8305. 

Kecenderungan pembelian obat membentuk kombinasi Cetirizine 

dengan Paramex menjadi pasangan obat dengan frekuensi dan nilai 

support tertinggi (41,6%), diikuti Amoxicilin dengan Paracetamol 

(39,2%) dan Sanmol Drops dengan Cetirizine (34,4%). Pola yang 

ditemukan membentuk dua kelompok utama, yaitu kelompok obat 

penurun demam dan pereda nyeri (Paracetamol, Paramex, dan Sanmol 

Drops) serta kelompok obat pereda alergi, flu, dan infeksi ringan 

(Cetirizine, Flutamol, dan Amoxicillin), yang mencerminkan kebiasaan 

konsumen membeli beberapa jenis obat sekaligus ketika mengalami 

gejala flu atau demam. 

3. Perbandingan kinerja algoritma Apriori dan FP-Growth menunjukkan 

bahwa kedua algoritma menghasilkan jumlah dan isi aturan asosiasi yang 

identik 100% pada seluruh skenario pengujian (S1-S5), yang 

menegaskan konsistensi dan validitas hasil kedua algoritma pada dataset 

yang sama. Dari sisi efisiensi waktu komputasi, algoritma FP-Growth 

secara umum lebih cepat dibandingkan Apriori pada skenario S1 hingga 

S4, sedangkan Apriori sedikit lebih unggul pada skenario S5. Namun 

demikian, pada parameter terbaik yang dipilih (S3), selisih waktu proses 

antara kedua algoritma relatif kecil, yaitu 1,4901 detik untuk Apriori 

berbanding 1,4633 detik untuk FP-Growth. Karena kualitas aturan 

asosiasi yang dihasilkan identik dan selisih efisiensi waktu tidak 

signifikan pada skala data penelitian ini, algoritma FP-Growth dipilih 

sebagai model akhir yang direkomendasikan. 

Secara keseluruhan, penelitian ini berhasil mencapai tujuan yang 

telah dirumuskan, yaitu menghasilkan data transaksi yang valid, 

mengidentifikasi pola kombinasi pembelian obat, serta membandingkan 

kinerja algoritma Apriori dan FP-Growth. Hasil penelitian berupa aturan 

asosiasi dan rekomendasi strategi penataan rak serta pengelolaan stok, 

sebagaimana diuraikan pada tahap deployment, diharapkan dapat menjadi 
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dasar pertimbangan bagi Apotek Gretta Solok dalam pengambilan 

keputusan bisnis yang lebih efektif dan berbasis data. 

B. Saran 

Berdasarkan hasil penelitian dan keterbatasan yang ditemukan selama 

proses penelitian berlangsung, maka saran yang dapat diberikan adalah 

sebagai berikut: 

1. Bagi Apotek Gretta Solok 

a. Menerapkan rekomendasi penataan rak dan pengelolaan stok secara 

bertahap, dimulai dari pasangan obat dengan nilai support dan 

confidence tertinggi, seperti Amoxicillin dengan Paracetamol, 

Cetirizine dengan Paramex, serta Amlodipin 5mg dengan 

Paracetamol. 

b. Melakukan evaluasi secara berkala terhadap efektivitas penerapan 

rekomendasi, misalnya dengan membandingkan tingkat penjualan 

dan efisiensi pengelolaan stok sebelum dan sesudah rekomendasi 

diterapkan. 

c. Mempertimbangkan transisi dari pencatatan manual menuju sistem 

pencatatan transaksi yang terkomputerisasi (misalnya sistem Point 

of Sale), agar data transaksi di masa mendatang lebih lengkap, 

konsisten, dan siap dianalisis tanpa memerlukan proses digitalisasi 

manual. 

2. Bagi Penelitian Selanjutnya 

a. Menggunakan periode data transaksi yang lebih panjang dari 125 hari 

pada penelitian ini, agar pola musiman dan tren pembelian jangka 

panjang dapat teridentifikasi lebih baik serta hasil analisis lebih 

general. 

b. Memanfaatkan data transaksi yang telah terkomputerisasi (misalnya 

dari sistem Point of Sale), sehingga tahap digitalisasi manual dapat 

diminimalkan dan risiko kesalahan pencatatan (human error) dapat 

ditekan. 
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c. Menguji algoritma association rule mining lain atau memperluas 

variasi kombinasi nilai minimum support dan minimum confidence, 

untuk memperkaya perbandingan kinerja algoritma pada data 

transaksi apotek yang tidak terstruktur. 

d. Mengintegrasikan atribut tambahan seperti harga obat, kategori 

pelanggan, atau musim, agar analisis kombinasi pembelian dapat 

memberikan wawasan yang lebih mendalam. 
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