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BAB V 

PENUTUP 

A. Kesimpulan 

Penelitian ini bertujuan untuk menerapkan algoritma regresi logistik dalam 

menilai kelayakan peminjaman anggota di KPRI MAN 2 Kota Payakumbuh. 

Metode ini dipilih untuk mengatasi permasalahan penilaian yang selama ini 

dilakukan secara manual dan cenderung subjektif. Dengan menggunakan 

pendekatan data mining, diharapkan proses penilaian dapat dilakukan secara lebih 

akurat, objektif, dan sistematis. 

Proses penelitian dimulai dengan pengumpulan data historis peminjaman 

anggota dari Januari 2023 hingga Mei 2025, yang terdiri dari 337 record. 

Selanjutnya dilakukan tahapan preprocessing data berupa data cleaning, data 

transformation, dan data splitting. Data dibagi menjadi dua bagian: 273 record 

digunakan sebagai data training dan 64 record sebagai data testing. Untuk 

meningkatkan validitas model, digunakan teknik validasi silang 5-fold cross 

validation pada data training. 

Hasil dari penerapan algoritma regresi logistik menunjukkan bahwa model 

mampu mengklasifikasikan kelayakan peminjaman dengan cukup baik. Hasil 

evaluasi terhadap data training menunjukkan performa model yang sangat baik 

dengan nilai akurasi sebesar 91%, precision 0.96 untuk kelas Layak, recall 0.83, 

dan nilai AUC 0.92 pada ROC Curve. Hal ini menunjukkan bahwa model tidak 

hanya mampu mengenali pola pada data pelatihan, tetapi juga dapat membedakan 

kelas dengan akurasi yang tinggi. Nilai Binary Cross Entropy Loss (BCE) sebesar 

0.3315 juga memperkuat bahwa selisih antara probabilitas prediksi model dan label 

sebenarnya tergolong rendah 

Evaluasi model pada data testing juga dilakukan menggunakan berbagai 

metrik seperti confusion matrix, akurasi, precision, recall, F1-score, ROC curve, 

dan binary cross entropy. Model memperoleh nilai akurasi sebesar 91%, performa 

precision tertinggi pada kelas layak (0.96), recall tertinggi pada kelas tidak layak 

(0.97) dan nilai AUC ROC sebesar 0.90. Selain itu, nilai binary cross entropy loss 
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sebesar 0.3464 menunjukkan tingkat kesalahan prediksi yang masih dalam batas 

wajar untuk model klasifikasi biner. 

Dalam penelitian ini, variabel-variabel yang digunakan sebagai input model 

adalah status anggota, jumlah simpanan, status pinjaman, jumlah pinjaman, dan 

jangka waktu. Melalui uji wald variabel-variabel tersebut disimpulkan bahwa status 

anggota, status pinjaman, jumlah simpanan, dan jumlah pinjaman berpengaruh 

signifikan terhadap kelayakan peminjaman. Status anggota dan status pinjaman 

berpengaruh positif, artinya anggota luar biasa serta peminjam dengan status 

pinjaman baru memiliki peluang lebih besar untuk dinyatakan layak. Jumlah 

simpanan juga berpengaruh positif, sehingga semakin besar simpanan maka 

semakin tinggi peluang kelayakan. Sebaliknya, jumlah pinjaman berpengaruh 

negatif, yang berarti semakin besar pinjaman yang diajukan maka semakin kecil 

peluang peminjam untuk dianggap layak. Variabel jangka waktu meskipun 

memiliki arah positif, tidak berpengaruh signifikan terhadap kelayakan. Secara 

keseluruhan, model yang digunakan dinyatakan layak dengan Pseudo R² sebesar 

0,5240 dan mampu mengklasifikasikan kelayakan peminjaman secara baik. 

Dengan demikian, penerapan regresi logistik dalam penelitian ini terbukti 

mampu menjadi solusi yang efektif dalam penilaian kelayakan peminjaman anggota 

koperasi, sekaligus meningkatkan akurasi, konsistensi, dan transparansi proses 

pengambilan keputusan. Implementasi model ini juga telah dikembangkan dalam 

bentuk aplikasi berbasis web menggunakan Streamlit, sehingga dapat diakses oleh 

pihak koperasi secara praktis untuk mendukung proses pengambilan keputusan 

berbasis data. Dengan demikian, penerapan regresi logistik dalam penelitian ini 

terbukti efektif dalam memberikan solusi sistematis terhadap proses penilaian 

kelayakan peminjaman anggota koperasi. 

B. Saran 

Penelitian ini masih memiliki keterbatasan, di antaranya jumlah data yang 

digunakan relatif kecil dan hanya menggunakan satu algoritma klasifikasi, yaitu 

regresi logistik. Oleh karena itu, saran untuk penelitian selanjutnya adalah: 
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1. Perluasan Dataset: Disarankan untuk menggunakan dataset yang lebih besar 

dan lebih beragam agar model yang dibangun memiliki generalisasi yang lebih 

baik dan akurasi yang lebih tinggi. 

2. Perbandingan Algoritma: Perlu dilakukan perbandingan dengan algoritma 

klasifikasi lainnya seperti Decision Tree, Naive Bayes, Random Forest, atau 

Support Vector Machine (SVM) untuk mengetahui metode mana yang paling 

optimal dalam kasus serupa. 

3. Pengembangan Sistem: Hasil dari model regresi logistik ini dapat 

dikembangkan lebih lanjut ke dalam bentuk sistem pendukung keputusan 

(Decision Support System) agar lebih mudah diimplementasikan oleh pengurus 

koperasi dalam proses seleksi kelayakan pinjaman. 

4. Penambahan Variabel: Penelitian selanjutnya dapat mempertimbangkan 

penambahan variabel lain yang relevan, seperti jumlah tanggungan, 

penghasilan bulanan, atau riwayat pembayaran pinjaman sebelumnya, guna 

meningkatkan performa prediksi. 

Dengan adanya saran-saran tersebut, diharapkan penelitian ke depan dapat 

memberikan hasil yang lebih maksimal dan bermanfaat bagi pengembangan 

koperasi serta peningkatan kualitas pengambilan keputusan berbasis data. 

C. Penggunaan Artificial Intelligence (AI) 

Selama proses penyusunan skripsi ini, teknologi Artificial Intelligence (AI) 

digunakan secara aktif untuk mendukung berbagai tahapan penelitian, khususnya 

dalam pengolahan data, pembangunan model prediksi, evaluasi performa, serta 

penyajian hasil secara interaktif. Secara lebih spesifik, AI digunakan dalam 

beberapa aspek berikut: 

1. ChatGPT (OpenAI) 

ChatGPT sebagai alat bantu interaktif termasuk dalam proses penyusunan 

skripsi. Pada penelitian ini CharCPT dimanfaatkan untuk memperoleh 

penjelasan konseptual mengenai algoritma regresi logistik dan teknik 

evaluasi model klasifikasi. Selain itu, ChatGPT digunakan untuk menyusun 
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dan merevisi struktur penulisan agar lebih runtut, koheren, serta sesuai 

kaidah akademik. 

2. Pembangunan Model Prediksi dengan Machine Learning 

Merupakan algoritma supervised learning yang digunakan untuk 

membangun model klasifikasi biner, yaitu memprediksi apakah anggota 

koperasi Layak atau Tidak Layak mendapatkan pinjaman. Regresi logistik 

termasuk dalam kategori narrow AI yang dirancang untuk tugas spesifik.  

3. Preprocessing dan Normalisasi Data 

Sebelum pelatihan model, AI dalam bentuk preprocessing otomatis 

digunakan untuk menormalisasi data numerik menggunakan teknik feature 

scaling. Ini penting agar algoritma dapat bekerja secara optimal. 

4. Evaluasi Kinerja Model 

Alat evaluasi berbasis AI dari pustaka scikit-learn digunakan untuk menilai 

performa model secara objektif. Metrik seperti precision, recall, f1-score, 

accuracy, AUC, dan Binary Cross Entropy Loss dihitung secara otomatis 

menggunakan teknik evaluasi model AI. 

5. Validasi Model dengan K-Fold Cross Validation 

Teknik pembagian data pelatihan menjadi beberapa bagian digunakan untuk 

meningkatkan generalisasi model. Ini adalah bagian dari AI dalam hal 

model validation strategy. 

Dengan pemanfaatan AI dalam berbagai aspek ini, skripsi ini tidak hanya 

berkontribusi secara teoritis dalam penerapan algoritma machine learning, tetapi 

juga memberikan solusi praktis berupa sistem prediksi yang bermanfaat bagi 

koperasi dalam pengambilan keputusan pemberian pinjaman. 
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